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HỒI QUY ĐÁNH GIÁ KẾT QUẢ HỌC TẬP CỦA HỌC SINH 
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TÓM TẮT 

Năm 2025, nhiều trường đại học ở Việt Nam đã công bố phương án tuyển sinh trong đó 

nhiều ngành không sử dụng phương thức xét tuyển học bạ [1]. Một nguyên nhân quan trọng 

của xu hướng này đó là để nâng cao chất lượng tuyển sinh đầu vào bởi vì việc quản lý kết quả 

học tập của học sinh ở trường trung học phổ thông (THPT) có thể chưa thực sự khách quan, 

trung thực [2]. Ngoài ra, dự thảo Quy chế tuyển sinh năm 2025 của Bộ GD-ĐT có quy định 

rõ điểm xét, điểm trúng tuyển của các phương thức, tổ hợp môn sử dụng để xét tuyển phải 

được quy đổi tương đương về một thang điểm chung (trong đó có phương thức xét tuyển 

học bạ) [3]. Điểm học bạ và điểm thi tốt nghiệp THPT là hai tiêu chí quan trọng trong 

đánh giá kết quả học tập của học sinh. Bài báo này ứng dụng công nghệ trí tuệ nhân tạo 

để phân tích mối tương quan giữa hai loại điểm trên. Kết quả phân tích tương quan sẽ là 

cơ sở để xây dựng phương án quy đổi tương đương giữa hai loại điểm. 

Từ khóa: Mô hình hồi quy, tương quan, mạng nơ ron sâu. 
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1. ĐẶT VẤN ĐỀ 

Học sinh THPT được đánh giá kết quả học tập theo từng môn học ở từng kỳ trong đó 

mỗi năm gồm có hai kỳ. Điểm tổng kết từng năm (gồm năm lớp 10, 11 và 12) được tính 

trung bình từ điểm tổng kết của hai kỳ trong năm và được gọi là điểm học bạ THPT. Các 

trường THPT chủ động trong việc xây dựng đề thi, tổ chức thi, và chấm thi để đánh giá kết 

quả học tập của học sinh đảm bảo các yêu cầu về chất lượng, công bằng và khách quan 

theo hướng dẫn của Sở GD-ĐT và Bộ GD-ĐT. Để hoàn thành chương trình THPT, học 

sinh phải tham dự một kỳ thi tốt nghiệp do Bộ GD-ĐT chủ trì tổ chức với đề thi chung 

hằng năm cho học sinh toàn quốc. Việc chấm thi tốt nghiệp THPT do Sở GD-ĐT chủ trì tổ 

chức đảm bảo tính khách quan và chính xác. Toàn bộ quy trình tổ chức thi và chấm thi 

được thực hiện một cách thận trọng, bảo mật, khách quan dưới sự giám sát nghiêm ngặt 

của các đơn vị khác nhau (như công an, thanh tra, giám sát, camera,…). Do vậy, kết quả 

thi tốt nghiệp THPT được đánh giá là có độ tin cậy cao và thường được lựa chọn là một 

phương thức tuyển sinh chính, quan trọng của nhiều trường đại học ở Việt Nam. 

Điểm học bạ THPT cũng thường được sử dụng là một phương thức tuyển sinh phổ 

biến của các trường cao đẳng, đại học trong nhiều năm qua. Tuy nhiên, năm 2025 nhiều 

trường đại học công bố bỏ phương thức xét tuyển học bạ [1], đặc biệt là các ngành đào tạo 

giáo viên, với lý do chính là để nâng cao chất lượng tuyển sinh đầu vào [2]. Nhiều chuyên 

gia giáo dục cho rằng việc đánh giá điểm học bạ ở các trường THPT hiện nay chưa thực sự 

khách quan và chính xác [2]. Ngoài ra, bản Dự thảo Quy chế tuyển sinh năm 2025 của Bộ 

GD-ĐT [3] cũng chủ trương sẽ siết chặt phương án xét tuyển sớm bằng điểm học bạ. Hơn 
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nữa, theo dự thảo quy chế tuyển sinh mới, các trường đại học được yêu cầu quy đổi điểm 

xét tuyển từ các phương thức và tổ hợp môn khác nhau về một thang điểm chung để đảm 

bảo công bằng cho thí sinh (trong đó có phương thức xét tuyển học bạ). 

Điểm học bạ và điểm thi tốt nghiệp THPT đều có cùng một thang điểm chung, tối đa 

là 10 điểm cho mỗi môn riêng biệt. Hiện nay, các phương thức tuyển sinh dựa trên điểm học 

bạ và điểm thi tốt nghiệp của các trường đại học ở Việt Nam đa số đều sử dụng ba môn khác 

nhau trong mỗi tổ hợp xét tuyển, nên tổng điểm tối đa của mỗi tổ hợp xét tuyển là 30 điểm. 

Vấn đề được dư luận quan tâm đó là tính chính xác và độ tin cậy của điểm học bạ như thế 

nào? Hơn nữa, do điểm học bạ có tính chất cục bộ, chịu ảnh hưởng bởi nhiều yếu tố đặc thù 

của từng trường (từ chất lượng đầu vào, quá trình giảng dạy đến phương pháp kiểm tra, đánh 

giá), nên một câu hỏi quan trọng khác được đặt ra là làm thế nào để đánh giá khách quan 

năng lực của học sinh từ các môi trường khác nhau? Để trả lời các câu hỏi trên, một hướng 

khả thi đó là so sánh, đối chiếu kết quả học tập ở THPT với một hệ quy chiếu điểm “chuẩn” 

(standardized scoring system), có tính chất toàn cục (global), và có độ tin cậy cao (reliable). 

Trong bài báo này, các tác giả lựa chọn điểm thi tốt nghiệp THPT là hệ quy chiếu điểm 

chuẩn bởi mục tiêu chính của kỳ thi này nhằm đánh giá mặt bằng chất lượng học sinh phổ 

thông cả nước. Đặc biệt, kỳ thi sử dụng đề chung và tổ chức thi chung với quy trình tổ chức 

thi và chấm thi khép kín, có tính bảo mật và độ độ tin cậy cao. 

Cụ thể, bài báo này ứng dụng công nghệ trí tuệ nhân tạo để xây dựng mô hình hồi 

quy nhằm phân tích, đánh giá sự tương quan giữa điểm học bạ THPT (HB) và điểm thi tốt 

nghiệp THPT (TN) trong hai năm gần đây của học sinh tại một số trường THPT của tỉnh 

Thanh Hóa. Bài báo sẽ phân tích sự tương quan điểm của cùng một tổ hợp xét tuyển giữa 

hai phương thức xét tuyển khác nhau dựa trên điểm HB và TN. Kết quả phân tích sự tương 

quan sẽ làm cơ sở quan trọng để đánh giá khách quan và chính xác hơn năng lực của mỗi 

thí sinh. Dựa trên các kết quả của bài báo, các trường đại học có thể tham khảo để xây 

dựng công thức quy đổi điểm tương đương. Một phần rút gọn của bài báo này được đăng 

trên trang thông tin điện tử trong phần tài liệu tham khảo [11]. Trong các phần tiếp theo, 

tác giả trình bày các nội dung chính sau: tổng quan tình hình nghiên cứu, xây dựng mô 

hình hồi quy, chuẩn bị dữ liệu, phân tích kết quả, và kết luận. 

2. TỔNG QUAN TÌNH HÌNH NGHIÊN CỨU 

2.1. Quy đổi điểm tương đương 

Dự thảo Quy chế tuyển sinh năm 2025 của Bộ GD-ĐT yêu cầu các trường đại học quy 

đổi điểm xét tuyển từ các phương thức và tổ hợp môn khác nhau về một thang điểm chung để 

đảm bảo công bằng cho thí sinh. Đến thời điểm bài viết này, chưa có trường nào công bố công 

thức quy đổi điểm HB sang điểm thi TN. Với điểm đánh giá năng lực, một số trường đưa ra 

công thức quy đổi điểm đánh giá năng lực về thang điểm 30 để cùng một thang điểm với điểm 

thi tốt nghiệp THPT hoặc quy đổi điểm chứng chỉ tiếng Anh quốc tế về thang điểm 10 của 

môn Tiếng Anh [4]. Việc quy đổi tương đương thực sự chưa có thông tin chi tiết hơn. 

Trong bối cảnh xét tốt nghiệp THPT năm 2025, Bộ GD-ĐT đã thông tin tỷ lệ điểm 

học bạ trong xét công nhận tốt nghiệp THPT sẽ tăng từ 30% lên 50%, bao gồm cả điểm 

trung bình các năm lớp 10, 11 và 12. Như vậy, điểm thi TN THPT có cùng trọng số với 

điểm HB THPT (50%). Tuy nhiên, thông tin cụ thể về việc quy đổi điểm học bạ THPT và 

điểm thi tốt nghiệp THPT cho mục đích tuyển sinh đại học vẫn đang được các trường đại 

học nghiên cứu và sẽ công bố trong thời gian tới. 
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2.2. Các kỹ thuật phân tích hồi quy 

Bài toán hồi quy (Regression) là một trong những bài toán cơ bản của học máy, nhằm 

dự đoán giá trị liên tục của một biến [6]. Đây là một vấn đề được giải quyết hiệu quả bằng 

các mô hình học máy có giám sát. Sau khi được huấn luyện trên tập dữ liệu, mô hình hồi quy 

có thể được sử dụng để dự đoán giá trị tương lai của một chỉ số bất kỳ. Hồi quy tuyến tính có 

thể ở dạng đơn giản (một biến) hoặc nâng cao (nhiều biến). Trong kỹ thuật hồi quy tuyến 

tính, quá trình học tham số chính là xác định các hệ số của phương trình đường thẳng (hoặc 

siêu phẳng cho nhiều biến) dựa trên tập dữ liệu đầu vào gồm. Để thực hiện điều này, phương 

pháp bình phương nhỏ nhất (OLS) được áp dụng, với ý tưởng cốt lõi là cực tiểu hóa hàm 

mục tiêu đo khoảng cách giữa dữ liệu huấn luyện và giá trị dự đoán. 

Các tham số được xác định theo phương pháp OLS cho thấy rằng đường thẳng hồi 

quy không chỉ phản ánh xu hướng chung của dữ liệu mà còn luôn đi qua điểm có tọa độ là 

giá trị trung bình của biến độc lập và biến phụ thuộc. Điều này thể hiện một đặc tính quan 

trọng của hồi quy tuyến tính đơn giản: trung bình của các giá trị dự đoán bằng trung bình 

của các giá trị thực tế trong tập dữ liệu huấn luyện. 

Phương pháp hồi quy tuyến tính chỉ thích hợp khi dữ liệu có phân bố dạng tuyến tính. 

Trong trường hợp dữ liệu có cấu trúc phức tạp, chúng ta có thể áp dụng các phương pháp hồi 

quy logistics hoặc hồi quy phi tuyến dựa vào mạng nơ ron học sâu DNN (Deep Neural 

Network). Hồi quy logistic (Logistic Regression) [8] là một phương pháp thống kê được sử 

dụng để mô hình hóa mối quan hệ giữa một hoặc nhiều biến độc lập với một biến phụ thuộc 

dạng rời rạc (Categorical Variable). Phương pháp này hoạt động bằng cách ước lượng xác 

suất của các lớp đầu ra thông qua một hàm logistic (hay còn gọi là hàm sigmoid). Bạn đọc có 

thể tìm hiểu thêm các kỹ thuật hồi quy tuyến tính và phi tuyến trong tài liệu [9, [10]. 

Trong trường hợp dữ liệu có cấu trúc đa mô hình hoặc không tuân theo phân bố tuyến 

tính, phương pháp DNN có thể được ứng dụng khá hiệu quả [7]. Phương pháp này sử dụng 

mạng nơ ron học sâu với hàm kích hoạt phi tuyến để xây dựng kiến trúc mạng nơ ron. Ưu 

điểm của mạng DNN là năng lực học tự động các đặc trưng bất biến và có tính đại diện cao. 

Do vậy, mạng DNN có thể phân tích và biểu diễn các phân bố dữ liệu phức tạp khá hiệu quả. 

3. XÂY DỰNG MÔ HÌNH THỐNG KÊ 

3.1. Chuẩn bị dữ liệu 

Dữ liệu được khảo sát và thu thập từ các thí sinh đã trúng tuyển vào các trường đại 

học, cao đẳng ở tỉnh Thanh Hóa trong các năm tuyển sinh 2023 và 2024. Ngoài ra, chúng tôi 

cũng khảo sát thu thập số liệu từ các học sinh ở một số trường THPT trên địa bàn tỉnh. Sau 

khi điều tra khảo sát, dữ liệu được xử lý như sau. Với kết quả học tập ở THPT, mỗi môn học 

được tính trung bình từ điểm tổng kết của các năm lớp 10, 11 và 12; với kết quả thi tốt 

nghiệp THPT, mỗi học sinh làm các bài thi trong đó có các bài thi bắt buộc (Toán, Văn) và 

các bài thi tự chọn. Hình 1 cung cấp thông tin về phân bố dữ liệu của hai môn Toán và Văn 

với trục hoành biểu diễn điểm học bạ (HB), trục trung là điểm thi tốt nghiệp (TN). 

 



TẠP CHÍ KHOA HỌC TRƯỜNG ĐẠI HỌC HỒNG ĐỨC - SỐ 72C (03.2025) p-ISSN 3030 - 4628 

e-ISSN 3030 - 4636 

 

42 

  

Hình 1. Biểu đồ phân bố dữ liệu về điểm học bạ (trục hoành) và điểm thi tốt nghiệp 

(trục tung) của thí sinh của môn Toán (trái) và môn Văn (phải) 

Như vậy, với môn Toán làm ví dụ thì điểm TN nhìn chung thấp hơn điểm HB 

khoảng 1,2 điểm (giá trị trung bình hoặc giá trị trung vị). Độ lệch chuẩn của điểm HB nhỏ 

hơn độ lệch chuẩn của điểm TN, thể hiện rằng độ rộng của phổ điểm TN lớn hơn điểm HB. 

Ngoài ra, trên Hình 1 (a) cũng cho thấy vùng ngoại lệ có khoảng 14 học sinh có kết quả 

HB khá cao (>8 điểm) nhưng điểm thi TN lại khá thấp (<5 điểm). Thậm chí có học sinh 

đạt 9,2 điểm HB môn Toán nhưng thi TN chỉ đạt khoảng 4 điểm. Ngược lại, có học sinh 

điểm HB khá thấp (3,5 điểm) nhưng thi TN đạt điểm khá tốt là 7 điểm. Về tổng thể, hệ số 

tương quan của điểm HB và điểm TN môn Toán là 0.63 (khá cao). Lưu ý rằng hệ số tương 

quan có giá trị nhỏ nhất là -1 và lớn nhất là +1. Hình 1(b) cung cấp các thông tin tương tự 

cho môn Văn, tuy nhiên hệ số tương quan giữa điểm HB và điểm TN thấp hơn môn Toán, 

cụ thể là 0.42. Vùng ngoại lệ của môn Văn cũng thấp hơn, với tỉ lệ chỉ 0.07% (3 mẫu).  

Từ các điểm thành phần trên, chúng tôi tính điểm của các tổ hợp chính thuộc các 

khối A, B, C, D. Điểm của mỗi tổ hợp là điểm tổng của ba môn thuộc tổ hợp. Hình 2 minh 

họa biểu đồ phân bố điểm của các khối A00 và C00. Các thông tin cơ bản cũng được hiển 

thị như ở Hình 1. Trong phần tiếp theo, chúng ta sẽ xây dựng mô hình hồi quy cho các tập 

dữ liệu khác nhau đã xây dựng ở phần này. 

  

Hình 2. Biểu đồ phân bố dữ liệu về điểm học bạ (trục hoành) và điểm thi tốt nghiệp (trục 

tung) của thí sinh của tổ hợp A00 (trái) và B00 (phải) 
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3.2. Xây dựng mô hình hồi quy tuyến tính 

Trong phần này, chúng tôi áp dụng mô hình hồi quy tuyến tính để phân tích sự tương 

quan giữa điểm HB và điểm TN. Mô hình hồi quy tuyến tính trong trường hợp này là mô 

hình hàm một biến có dạng: 𝑦 = α0𝑥 + α1 

trong đó: 𝑥 là biến độc lập, 𝑦 là biến phụ thuộc, α1 là hằng số, α0 là hệ số phụ thuộc 

giữa 𝑥 và 𝑦. 

Chúng tôi áp dụng mô hình tuyến tính cho các trường hợp dữ liệu về điểm HB, điểm 

thi TN của từng môn riêng biệt (như Toán, Văn, Anh,…) và của các tổ hợp xét tuyển khác 

nhau (như A00, C00, D01,…). Hình 3 cung cấp kết quả trực quan xây dựng phương trình 

đường thẳng biểu diễn mối quan hệ giữa điểm HB và điểm thi TN cho hai môn Toán và 

Văn. Đối với môn Toán, phương trình đường thẳng có dạng: TN = 0.88×HB + 0.2  

Chúng ta có thể làm tròn phương trình để có dạng đơn giản hơn là: TN = 0.9×HB. 

Như vậy, nếu một thí sinh có điểm HB môn Toán là 8,0 điểm thì mô hình dự đoán 

điểm thi TN là 7,2 điểm. 

 
 

Hình 3. Kết quả xây dựng mô hình hồi quy tuyến tính của tập dữ liệu gồm điểm TN và 

điểm HB của các môn Toán (trái) và Văn (phải) 

Với môn Văn, mô hình hồi quy tuyến tính có phương trình: TN = 0.46×HB + 4.8 

Chúng ta có thể sử dụng dạng đơn giản của phương trình trên là: TN = 0.45×HB + 5 

Như vậy, nếu thí sinh có kết quả HB là 8,0 điểm, mô hình dự đoán điểm thi tốt TN là 

8,6 điểm. Hình 4 hiển thị kết quả tương tự đối với môn Sinh và môn Tiếng Anh với 

phương trình hồi quy lần lượt là: TN = 0.58×HB + 1.7 và TN = 1.14×HB - 3.0. 
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Hình 4. Kết quả xây dựng mô hình hồi quy tuyến tính của tập dữ liệu gồm điểm TN và 

điểm HB của các môn Toán (Sinh) và Tiếng Anh (phải) 

Tiếp theo, chúng tôi phân tích sự phụ thuộc giữa điểm thi TN và điểm HB ở mức độ 

tổ hợp gồm 3 môn riêng biệt. Các tổ hợp được lựa chọn mang tính đại diện cho 3 lĩnh vực 

gồm: Khoa học tự nhiên (các tổ hợp thuộc khối A và B), Khoa học xã hội (các tổ hợp 

thuộc khối C), và Ngoại ngữ (các tổ hợp thuộc khối D). Việc phân tích mối tương quan ở 

mức độ tổ hợp môn sẽ cho kết quả ổn định và đáng tin cậy hơn vì sử dụng đồng thời cả 3 

môn (nhiều đặc trưng hơn) trong mỗi tổ hợp để xây dựng mô hình thống kê. Hơn nữa, khả 

năng mà thí sinh mắc sai lầm không đáng có ở cả ba môn dẫn đến kết quả điểm không 

phản ánh đúng năng lực thí sinh là thấp hơn so với từng môn. 

Hình 5 cung cấp kết quả xây dựng mô hình hồi quy tuyến tính cho các tổ hợp thuộc 

khối Khoa học tự nhiên (KHTN) và Khoa học xã hội (KHXH). Phương trình hồi quy đối 

với khối Khoa học tự nhiên là: TN = 0.85×HB + 0.2. Dạng đơn giản của phương trình có 

thể dùng là: TN = 0.85×HB. 

 

Hình 5. Kết quả xây dựng mô hình hồi quy tuyến tính của tập dữ liệu gồm điểm TN và 

điểm HB của các tổ hợp KHTN khối A, B (bên trái) KHXH khối C (bên phải) 
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Đối với dữ liệu của khối Khoa học xã hội, phương trình gốc biểu diễn mối quan hệ 

giữa điểm HB và điểm thi TN là: TN = 0.66×HB + 7.2. Dạng đơn giản của mô hình có thể 

áp dụng là: TN = 0.65×HB + 7. Như vậy, nếu thí sinh đạt 26,0 điểm HB thì mô hình dự 

đoán điểm thi TN đối với các tổ hợp thuộc lĩnh vực KHTN là 22,1 điểm và điểm thi TN ở 

các tổ hợp thuộc lĩnh vực KHXH là 23,9 điểm. Kết quả dự đoán trên cho thấy điểm HB 

thường thấp hơn điểm thi TN và điều này thường đúng trong thực tiễn. Chúng ta có thể 

kiểm chứng nhận định này thông qua phân bố điểm thi TN và điểm HB ở trên Hình 5. 

Đối với dữ liệu của khối Ngoại ngữ, Hình 6 cung cấp kết quả xây dựng mô hình hồi 

quy tuyến tính. Phương trình kết quả là: TN = 0.95×HB - 1.6. Chẳng hạn, nếu thí sinh có 

điểm HB là 26,0 điểm thì mô hình dự đoán điểm TN là 23,1 điểm. 

 

Hình 6. Kết quả xây dựng mô hình hồi quy tuyến tính của tập dữ liệu gồm điểm TN và 

điểm HB của các tổ hợp thuộc lĩnh vực ngoại ngữ (khối D) 

Cuối cùng, chúng tôi xây dựng mô hình hồi quy tuyến tính cho các tổ hợp thuộc cả 3 

lĩnh vực trên. Mô hình hồi quy tuyến tính được minh họa trên Hình 7 có phương trình: 

TN = 0.8×HB + 2.5. 

 

Hình 7. Kết quả xây dựng mô hình hồi quy tuyến tính của tập dữ liệu gồm điểm TN và 

điểm HB của các tổ hợp thuộc 4 khối (A, B, C, D) 
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Với mô hình hồi quy này, chúng ta có thể áp dụng để quy đổi điểm HB sang điểm thi 

TN một cách thuận tiện và dễ dàng. Chẳng hạn, các thí sinh có kết quả học tập 28 điểm HB 

hoặc 20 điểm HB thì nhiều khả năng điểm thi TN sẽ lần lượt là 24,9 và 18,5. Mô hình này 

khai thác và sử dụng thông tin và các đặc trưng của tất cả các tổ hợp ở nhiều lĩnh vực khác 

nhau, do vậy có thể xem là một sự hài hòa tổng thể và lựa chọn hợp lý cho bài toán quy đổi 

điểm HB sang điểm TN. Khi thực hiện quy đổi điểm HB sang điểm thi TN, năng lực của 

các thí sinh được đặt vào cùng một hệ quy chiếu chuẩn. Vì vậy, câu hỏi về đánh giá năng 

lực của các thí sinh khác nhau cũng sẽ trở nên khả thi hơn nhiều. 

Một số thông tin thống kê quan trọng về mô hình hồi quy tuyến tính ở Hình 7 được 

cung cấp bên dưới. Theo đó, chúng ta có thể thấy có nhiều học sinh có điểm học bạ (của 

một tổ hợp gồm 3 môn) trên 20 điểm, thậm chí có học sinh đạt 22,4 điểm HB, nhưng điểm 

thi TN lại khá thấp (7,8 điểm). 

Nhận xét: Để có kết quả phản ánh chính xác nhất năng lực của thí sinh khi quy đổi từ 

điểm HB sang điểm thi TN, chúng ta có thể áp dụng các công thức cho mỗi lĩnh vực như 

trong Bảng 1. Nếu muốn sử dụng một công thức quy đổi cho một tổ hợp bất kỳ, chúng ta 

có thể sử dụng công thức sau: TN = 0.8×HB + 2.5 

Bảng 1. Các công thức quy đổi điểm HB sang điểm thi TN 

STT Lĩnh vực Công thức quy đổi 

1 Khoa học tự nhiên TN = 0.85×HB 

2 Khoa học xã hội TN = 0.65×HB + 7 

3 Ngoại ngữ TN = 0.95×HB − 1.6 

4 Tất cả các lĩnh vực TN = 0.8×HB + 2.5 

3.3. Xây dựng mô hình phi tuyến 

Trong phần này, chúng tôi áp dụng mô hình hồi quy phi tuyến để phân tích mối quan 

hệ giữa điểm HB và điểm thi TN. Gần đây, sự phát triển mạnh mẽ của mạng nơ ron học 

sâu DNN (Deep Neural Network) đã tạo ra nhiều kết quả nổi bật trong các bài toán về thị 

giác máy tính, học máy, xử lý hình ảnh, xử lý ngôn ngữ,… Ưu điểm của các mạng DNN 

đó là có năng lực biểu diễn các phân bố dữ liệu phức tạp và có khả năng học các đặc trưng 

quan trọng, có tính đại diện và tính bền vững cao. Do vậy, trong phần này chúng tôi áp 

dụng mô hình mạng DNN phi tuyến để phân tích dữ liệu về điểm HB và điểm thi TN. Mô 

hình mạng gồm có 5 tầng nơ ron kết nối đầy đủ (dense) được mô tả ở Bảng 2. 

Bảng 2. Mô hình mạng DNN hồi quy 

Layer (type)                        Output Shape           Param # 

normalization (Normalization         (None, 1) 3  

dense (Dense)                                (None, 16) 32  

dense_1 (Dense)                    (None, 16) 272  

dense_2 (Dense)                    (None, 24) 408  

dense_3 (Dense)                    (None, 24) 600  

dense_4 (Dense)                     (None, 1) 25  
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Mô hình này có 1340 tham số học và được huấn luyện trên bộ dữ liệu gồm điểm HB 

và điểm thi TN của mọi tổ hợp ở trên Hình 7. Cụ thể, tập dữ liệu này gồm có khoảng 

27,000 mẫu và được chia thành 2 tập con: tập huấn luyện 90% (training) và tập xác thực 

10% (validation). Hàm mục tiêu được sử dụng là hàm MSE đo khoảng cách giữa dữ liệu 

dự đoán và dữ liệu huấn luyện. Mô hình được huấn luyện sau khoảng 20 vòng lặp (epoch) 

với tốc độ học (learning rate = 0.001). 

Hình 8 trình bày kết quả huấn luyện mô hình và hiển thị biểu đồ hàm mục tiêu trên 

hai tập dữ liệu huấn luyện và xác thực. Như chúng ta có thể quan sát thấy, mô hình hội tụ 

rất nhanh sau khoảng 3 epoch. Giá trị hàm mục tiêu sau đó đã bảo hòa và hội tụ ổn định về 

giá trị khoảng 1.2. 

 

Hình 8. Biểu đồ hàm mục tiêu trên hai tập huấn luyện và xác thực 

Hình 9 biểu diễn kết quả trực quan của đường cong phi tuyến mà mô hình học được 

từ dữ liệu huấn luyện. Đường cong có xu hướng bám đi qua các vùng giá trị trung bình của 

dữ liệu và do đó biểu diễn tốt hơn, chính xác hơn mối tương quan giữa điểm HB và điểm 

thi TN. Nếu quan sát kỹ hơn, rõ ràng mô hình tuyến tính ở Hình 7 có thể xem là mô hình 

xấp xỉ của đường cong trong mô hình phi tuyến DNN được tìm thấy ở Hình 9. Kết quả này 

lần nữa khẳng định tính ưu việt của các mô hình DNN trong việc học một cách tự động các 

cấu trúc phức tạp và phi tuyến của dữ liệu. 

Hình 9. Kết quả đường cong phi tuyến biểu diễn mô hình hồi quy 

3.4. Phân cụm dữ liệu 

Trong phần này, chúng tôi áp dụng thuật toán học không giám sát, cụ thể là thuật toán 

phân cụm K-means để phân tích, đánh giá các nhóm học sinh khác nhau dựa trên điểm HB 
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và điểm thi TN. Dữ liệu phân tích là tập dữ liệu về điểm của mọi tổ hợp ở trên Hình 7. Thuật 

toán K-means được áp dụng với tham số K = 12 (số cụm). Kết quả phân cụm được trình bày 

trên Hình 10. Quan sát trên Hình 10, chúng ta thấy một số nhận xét quan trọng sau: 

Nhóm số 7 và một nửa dưới của nhóm số 4 bao gồm những học sinh có điểm HB 

khá cao (từ 15 đến 27.5 điểm) nhưng điểm thi TN lại khá thấp (dưới 15 điểm). Đáng chú 

ý, số lượng các học sinh ở nhóm này khá cao, khoảng 2000 học sinh; 

Nhóm số 3 phản ánh khá tốt mối tương quan giữa điểm HB và điểm thi TN. Theo 

đó, có khoảng 1858 học sinh có điểm HB khá cao (> 25 điểm) thì cũng có kết quả thi TN 

khá cao (> 22.5 điểm);  

Các nhóm còn lại biểu diễn một mức độ tương quan phù hợp giữa hai loại điểm trên.  

 

Hình 10. Kết quả phân cụm dữ liệu trên tập dữ liệu gồm điểm TN và điểm HB của các tổ 

hợp thuộc 4 khối (A, B, C, D).   

4. KẾT LUẬN 

Bài viết này phân tích mối tương quan giữa điểm HB và điểm thi TN làm cơ sở để giải 

quyết hai câu hỏi: làm thế nào để quy đổi điểm HB sang điểm thi TN và đánh giá năng lực học 

tập của các học sinh khác nhau dựa vào điểm HB như thế nào? Để giải quyết các câu hỏi trên, 

chúng tôi đã khảo sát lấy số liệu điểm HB và điểm thi TN của học sinh tại một số cơ sở giáo 

dục THPT trên địa bàn tỉnh. Đồng thời, chúng tôi áp dụng các mô hình phân tích hồi quy tuyến 

tính để đánh giá sự tương quan của hai loại điểm trên ở các mức độ phức tạp của dữ liệu, gồm: 

dữ liệu từng môn học riêng biệt đến các tổ hợp xét tuyển (mỗi tổ hợp gồm 3 môn riêng biệt). 

Các mô hình hồi quy tuyến tính đã được xây dựng cho từng môn, từng tổ hợp và nhiều tổ hợp. 

Trên cơ sở đó, chúng tôi xây dựng công thức quy đổi điểm HB sang điểm thi TN. Ngoài ra, bài 

báo này cũng áp dụng phương pháp mạng nơ ron học sâu DNN để xây dựng mô hình hồi quy 

phi tuyến cho dữ liệu điểm HB và điểm thi TN. Cuối cùng, phương pháp học máy không giám 

sát được sử dụng để phân tích dữ liệu thành các nhóm hay cụm khác nhau. Kết quả phân cụm 

giúp đánh giá chính xác, thuận tiện, trực quan năng lực học tập của các nhóm học sinh khác 

nhau. Trong các nghiên cứu tiếp theo, chúng tôi sẽ mở rộng phạm vi nghiên cứu để xây dựng 

công thức quy đổi giữa điểm thi đánh giá năng lực và điểm thi TN. 
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DEVELOPING A REGRESSION MODEL TO ASSESS STUDENT 

ACADEMIC PERFORMANCE 

Trinh Thi Anh Loan, Pham The Anh, Nguyen Dinh Thinh, Vu Van Lieu 

ABSTRACT 

In 2025, many universities in Vietnam have announced their admission plans, with 

several programs no longer using high school academic records for admission consideration 

[1]. A key reason for this trend is to improve the quality of student intake, as the management 

of high school academic results may not always be entirely objective and transparent [2]. In 

addition, the draft regulations issued by the Ministry of Education and Training specify that 

admission scores for different admission methods must be converted to a common scale [3]. 

High school academic records (Ra) and national high school graduation exam scores (Sg) are 

two important criteria for assessing students' academic performance. This paper applies 

artificial intelligence technology to analyze the correlation between these two types of scores 

(e.g., Ra and Sg). The correlation analysis results will serve as a foundation for developing an 

equivalent conversion method between them. 

Keywords: AutoEncoder, deep Embedding Clustering, deep Neural Network. 
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